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Layer Index Detail Output Size

1 5x5—s1—f64 120 x 120
3x1—sl-f64
1><3—sl—f64]
2 1x1—-5s1-f64 60 X 60
3x3—sl—f128
2 X 2 Max Pool
[3x1—s1—f128
1x3—sl—f128
3 1x1—5s1—f128 30 x 30
3x3—sl—f256
2 X 2 Max Pool
3x1—sl—p2—[f256
1x3—5s1—p2—f256
4 1x1—s1—p2—f256 15x 15

3x3—s1—p2— f512
2 X 2 Max Pool

3x1—s1—p2—f512

[1x3—s1—p2—f512]

5 [1x1—5s1-p2—f512| 7x7

[3x3—s1-p2-F512]
3 X 3 Average Pool

6 2048 x 3 1x3
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